














































































































































































































































































Change_exp_vol          .0238073 
(1.60) 
   
Change_imp_vol          .0325171 
(2.01)** 
   











FATALITIES          ‐.0172278 
(‐0.84) 
INJURED          ‐.0060852 
(‐0.53) 


























R‐Squared Value  0.3012  0.6946  0.5057  0.3301  0.7512 



















































Change_exp_vol          1.557595 
(20.28)*** 
   
Change_imp_vol          ‐1.508814 
(‐18.06)*** 
   











FATALITIES          ‐.2482307 
(‐2.41)** 
INJURED          .1746961 
(3.02)*** 




























R‐Squared Value  0.5589  0.7730  0.5645  0.5745  0.7923 
Adj R‐Squared  0.5548  0.7693  0.5605  0.5696  0.7880 
Dependent Variable: “Attksorig” (439 observations) 
Table 3 shows multiple regression models using Attksorig, rather than Numterrorg, as the dependent 
variable.  Overall, the results remain relatively similar with Table 2, however there are a few differences.  
First, the adjusted R2 values for each model are significantly higher compared to those found in the 
models using Numterrorg as the dependent variable.  This may mean that using attacks originating from 
a country as the dependent variable is more effective and relevant when measuring the relationship 
between terrorism and economic factors than using number of terrorist organizations as the dependent 
variable.  Another difference in this table is the statistical significance of Change_exp_vol, 
Change_imp_vol, and Intrate found in Model 3.  The positive correlation between interest rate and 
terrorist attacks particularly aligns with the hypothesis that economically failing countries have higher 
interest rates, thus leading to less effective terrorist prevention within the region. As with Table 2, an F‐
Statistic test was used to measure the robustness of the models. It was determined that Adultlit, 
log_nat_gdp, and log_percap_gdp as well as Fatalities and Injuries were jointly significant at the 5% 
level. 
Table 4 
Results: Simple Regressions (439 observations) 
Dep. Var.                 Indep. Var.                  Coeff.         Std. Error      T‐stat       P‐value    R‐squared    Constant  
Log_nat_GDP         log_percap_GDP |     1.456816    .0637028      22.87       0.000          .5448         14.96511 
Log_percap_GDP  Percentpovline |         ‐.0230045  .0029227       ‐7.87       0.000          .1242          7.93049 
Log_percap_GDP   GiniCountryOfOrigin |   .032284   .0046122     7.00        0.000           .1132         5.06532 
Attacksorig              Numterrorg |                1.901384   .2473152     7.69        0.000           .1191        42.1458 
To determine the significance of each model, the ratio of explained variance or inter‐group variability 
and unexplained variance or within‐group variability is calculated and compared to a critical value. In the 
case of these models, the critical f values were always significantly less than the f‐statistic for the model, 
suggesting that the variables in each model were jointly significant. These tests reflect both the 
predictive capability of the models, as well as an alternative measure to the R squared value to 
determine if the models are a good fit to the population in question. 
Conclusions 
There are several conclusions to take away from this study. Not all support the initial hypothesis, but, at 
the risk of trying to force data to say what one desires it to say, there may be several reasons for why 
this is so. For the most part, using Attacksorig as the Dependent variable yielded models with much 
higher R‐squared values across the board. One may conclude that overall the data was more suited for 
explaining the number of attacks originating from certain countries using economic variables over 
explaining why certain countries produce more terrorist organizations. This makes since considering that 
some terrorist organizations are much more active than others. For example, Somalia was home to only 
one Terrorist organization listed in the data; however, that group (Al‐Shabaab) was responsible for forty‐
nine attacks. Surprisingly, though Numterrorg and Attacksorig have a positive correlation, many of the 
variables had opposite correlations when used to regress one to the other. This could lead one to 
conclude the following. The Average Growth Rate of an economy is positively correlated with the 
Number of Terrorist Organizations based out of a country but more significantly correlated with the 
Number of Attacks originating in said country. The Unemployment rate was positively correlated with 
Attacksorig and Numterrorg (using the stronger models). Perhaps this is because a lack of jobs in the 
legitimate sector is ample motivation for an individual to join or become active within an organization. 
Overall, a change in imports and exports toward running more of a trade deficit was positively 
correlated with Numterrorg and Attacksorig. It was concluded that this is because running a trade deficit 
may lower a countries standing on the international stage, thus forcing organizations to use more radical 
methods in order to gain respect from the global community. Surprisingly, the interest rate was 
positively related with Attacksorig but not with Numterrorg. Perhaps this was because having such high 
interest rates was a cause for frustration with and later attacks against the government (many of the 
Terrorist Organizations included in the data were based out of the same countries in which the recorded 
attacks were found). The percentage of the population living below the Poverty Line was negatively 
correlated with Numterrorg but positively correlated with Attacksorig. One may conclude that this is 
evidence of the desperation that often spawns the radical ideology that committing acts of terror is the 
best way to achieve one’s goals or simply survive. The Gini Coefficient (measure of inequality within a 
country with 0 being perfectly equal and 100 being the most unequal) was positively correlated with 
Attacksorig and Numterrorg. This was to be expected because typically inequality between social classes 
or demographics is a leading cause of internal conflict (riots, civil war, domestic terrorism, etc.). 
Whether or not the Gini Coefficient and the Interest Rate are positively correlated with International 
acts of terror is a question to be answered by another study. When using both Attacksorig and 
Numterrorg as dependent variables (for both multiple regressions) National GDP had the exact effect 
that was predicted and was statistically significant. This may lead one to believe that the root of 
terrorism indeed starts with the motives of individuals and groups rather as well as the aggregate greed 
or grievance of a country. However, Per Capita GDP had a negative correlation on the Number of 
Terrorist Organizations. It was initially assumed that all economic variables would have the same effect 
on each terror‐related Dependent variable; however, the results clearly demonstrated that in reality 
different economic characteristics of a country have different effects from one terrorist trait to another. 
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